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Plan de la presentación

1 Información local vs información global

2 ¿Cómo son las redes neuronales convolucionales?

3 ¿Cómo funciona esto?

4 Consideraciones finales

Julio Waissman Redes convolucionales 11 de junio de 2019 3 / 1

mailto:julio.waissman@unison.mx


¿Qué es el reconocimiento de imágenes
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Imagen

Imagen original
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Imagen como matriz de números

Detalle
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Filtro convolucional
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Filtro convolucional
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Filtro convolucional
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Resultado
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Los filtros pueden ser extremos
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Y el procesamiento de imágenes de hace así. . .

Primero se seleccionan muchos filtros, dependiendo de lo que queremos

Se ajustan los filtros para representar las características principales

Se pueden aplicar filtros a las imágenes filtradas

Se utilizan otras técnicas (submuestreo, histograma, . . . )

Se convierte la imagen en un enorme vector de características
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¿Y porquñé nos interesaría el reconocimiento de imágenes?

Una imagen es información organizada en varias dimensiones

Las información temporal se puede organizar en dimensiones
(días/años, etc.)

La información adjacete a un dato se asume más importante que la
información más lejana

Muchos problemas se pueden representar de esta forma (¿Cómo
podrían representarse como imágenes los datos de demanda de
energía?)
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CNNs – key ideas
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CNNs – key ideas
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CNNs – typical architecture
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CNNs – typical architecture
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CNNs – conclusion

• Connect each hidden unit to a small
patch of the input.

• Share the weight across hidden units.

• Subsampling layers are useful to reduce
computational burden and increase
invariance.
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Redes convolucionales (CNN)

Arquitectura general
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Redes convolucionales (CNN)

Desempeño en tratamiento de imágenes

Resultados aplicados al conjunto de datos ImageNet
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. . . y colorín colorado . . .

Muchas gracias por su atención
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